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AdamW Metode optimasi modifikasi algoritma Adam
(penurunan bobot) yang memisahkan weight
decay dari pembaruan parameter.

Batch Size Jumlah sampel data yang diproses oleh model
dalam satu batch untuk sekali iterasi.

BERT (Bidirectional Model pemrosesan bahasa alami  yang

B T dikembangkan oleh Google untuk memahami
konteks kata dalam kalimat secara bidirectional

Jrom e menggunakan arsitektur Transformer dengan

mekanisme attention (Luna 2023).

Cosine Similarity Metrik yang mengukur kesamaan antara dua
vektor berdasarkan sudut.

CrossEntropyLoss Fungsi loss yang digunakan dalam machine
learning untuk mengukur perbedaan antara
distribusi probabilitas yang diprediksi oleh model

dan distribusi probabilitas sebenarnya, dengan

tujuan meminimalkan kesalahan prediksi .

Epoch Saat seluruh dataset telah melalui proses pelatihan
satu kali.
Euclidean Distance Ukuran jarak garis lurus antara dua titik dalam

ruang vektor, yang mengukur panjang garis yang
menghubungkan kedua titik tersebut.

Feature Extraction Pendekatan dalam transfer learning di mana kita
memanfaatkan representasi atau fitur yang telah
dipelajari  oleh  pre-trained model untuk
digunakan pada tugas baru.

Feature Selection Langkah dalam pemrosesan data yang dilakukan
untuk memilih fitur (variabel atau atribut) yang

paling relevan dan informatif dari kumpulan fitur
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FLAN-TS

IndoBERT

Learning Rate

Peringkasan Abstraktif

Peringkasan Ekstraktif

ROUGE-1

ROUGE-2

yang lebih besar dalam sebuah dataset.

Model bahasa berbasis arsitektur Text-To-Text
Transfer Transformer (T5) yang dikembangkan
oleh Google Research untuk menangani berbagai
tugas NLP secara efisien dan fleksibel melalui
fine-tuning berbasis instruksi.

Pre-trained model berbasis transformer yang
dirancang khusus untuk tugas NLP dalam bahasa
Indonesia, menggunakan teknik masked language
modeling (MLM) dan next sentence prediction
(NSP) dengan kosakata WordPiece yang terdiri
dari 31.923 token.

hyperparameter yang menentukan seberapa besar
langkah yang diambil oleh model optimisasi
setiap kali memperbarui bobot model berdasarkan
gradien dari loss function.

Ringkasan yang diciptakan dengan memahami
konteks dan makna asli yang kemudian
menciptakan teks baru dengan inti informasi yang
serupa.

Ringkasan dengan memilih dan mengambil
kalimat penting dari teks asli untuk membentuk
ringkasan.

Mengukur kesamaan berdasarkan kata tunggal.

Mengukur kesamaan berdasarkan berdasarkan 2

suku kata.
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ROUGE-L

ROUGEScore

Stanza

Transfer Learning

Transformer

Mengukur kesamaan berdasarkan subsekuen kata
terpanjang yang ada dalam teks referensi dan teks
yang dihasilkan oleh model.

Kriteria penilaian teks secara otomatis yang
biasanya digunakan untuk mengevaluasi kualitas
ringkasan dengan membandingkan ringkasan
yang dihasilkan model dengan ringkasan yang
dibuat oleh manusia.

Toolkit NLP berbasis Python yang dikembangkan
oleh Stanford NLP Group untuk analisis linguistik
berbagai bahasa, seperti tokenisasi, parsing, dan
pengenalan entitas bernama, menggunakan
Universal Dependencies.

Teknik dalam machine learning di mana model
yang sudah dilatih sebelumnya (pre-trained
model) digunakan kembali untuk menyelesaikan
tugas baru.

Arsitektur deep learning berbasis mekanisme
perhatian (attention mechanism) yang dirancang
untuk memproses data berurutan, seperti teks atau
suara, secara efisien dengan menangkap
hubungan antar elemen dalam urutan tersebut, dan
sering digunakan dalam tugas NLP seperti
terjemahan, peringkasan, atau analisis sentimen

(Pykes 2024).
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